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AI（人工知能）とは
"the conjecture that every aspect of learning or any other feature of intelligence can in principle be so precisely 
described that a machine can be made to simulate it" (McCarthy et al., 1956). Later defined as the "capacity of 
computers or other machines to exhibit or simulate intelligent behaviour" (OED)



人工知能

機械学習

深層学習

扱える複雑さ

学習に必要な 
データの量

深層学習はこれまでに無い複雑な問
題を扱えるが、大量のデータが必要
になる。
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3rd Generation AI: Deep Learning
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ImageNet

14M images tagged by human.

http://image-net.org
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深層学習による画像診断

DeepMind / Google 
眼底検査の光干渉断層計（OCT） 
15000件のデータを学習 
約50の疾患を特定可能

Stanford大学 
２０種類の皮膚疾患 
約13万枚の画像を学習 
専門医と同等の正答率で診断
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Google DeepMind AlphaGo 2016年3月対李世乭4勝1敗0引き分け
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2022年11月にとんでもないことが起こった



ChatGPTが明らかにしたこと
• 知能は言語空間に存在した 

「初めに、ことばがあった。ことばは神とともにあった。ことばは神であった。」 
In the beginning the Word already existed. The Word was with God, and the 
Word was God.

新約聖書「ヨハネによる福音書」冒頭
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スケール則はまだまだ有効

•GPT-3は、インターネットから収集した4兆単語で事前学習。1750億パラメータ。１回の学習に数億～数十億円
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More Data, More Intelligent



学習があるスケールを超えるとより高度なことが可能に
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医学の専門家「とはいえ専門知識は知らないでしょ？」



医学知識でさらに鍛える：USMLEに合格



ところが知らないのは専門家の方だった



基盤モデルとは
定義 

• Stanford Institute for Human-Centered Artificial Intelligenceが2021年に国
際会議を開催し導入した概念。 

• “A large artificial intelligence model trained on a vast quantity of 
unlabeled data at scale (usually by self-supervised learning) resulting in 
a model that can be adapted to a wide range of downstream tasks.” 

• 大量のデータを学習することにより、幅広い下流タスクをこなすことができ
るようになった大型のAIモデル。 



なぜ大規模言語モデルは基盤モデルになれたのか
1. 大量のデータが存在した 

2. 大量のデータを学習可能な深層学習手法（Transformer）が開発された 

3. 「次の単語を予測しろ」というタスクに適した巨大なニューラルネットワーク
の最終段に、目的のタスクに応じた小さなニューラルネットワークを付加する
だけで、様々なタスクが解けるということが（ラッキーにも）発見された（た
だしタスク毎に学習し直す必要がある）：広義の基盤モデル 

4. タスク（人間がやってほしいこと）も言語で表現して、入力側から加えるだけ
で、「次の単語を予測しろ」というタスクに適した巨大なニューラルネット
ワーク１つあれば（学習は1回でOK）、様々なタスクを解けることが発見され
た：狭義の基盤モデル



基盤モデルとしての大規模言語モデル
• “Let’s think step by step.” と伝えるだけで返答内容が格段と賢くなる。 



基盤モデルとしての大規模言語モデル
• もっと賢くなる呪文を探す 



基盤モデルとしての大規模言語モデル
• “Take a deep breath and work on this problem step-by-step.” 
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LLMとデータ

https://dalab.jp/archives/journal/llm-finetuning-part1/

必
要
な
デ
ー
タ
サ
イ
ズ

計算コスト

大

小

小大

パラメータ更新：有り

無し



医療用日本語LLMの開発
FY2024


SIP第3期「統合型ヘルスケアシステムの構築における生成AIの活用」



医療用日本語LLMの開発
FY2024


SIP第3期「統合型ヘルスケアシステムの構築における生成AIの活用」

>200B tokens
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医療用日本語LLMの開発
FY2024


SIP第3期「統合型ヘルスケアシステムの構築における生成AIの活用」

FY2025

NEDO「日本語版医療特化型LLMの社会実装に向けた安全性検証・実証」



CLIP (Contrastive Language‒Image Pre-training)

https://openai.com/index/clip/



専門家に言語化させる



専門家に言語化させる
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Intelligence in Language Space

https://www.maximumtruth.org/p/massive-breakthrough-in-ai-intelligence



ようやく画像も基盤モデルに到達

https://arxiv.org/abs/2509.20328
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まとめ 
• 深層学習を第3世代AIと第4世代AIに区別 
• 「基盤モデル」を軽々しく使わない 
• 第4世代AIを用いる場合 
• データだけでなくAIモデルを作る能力に投資必要 
• 自然言語以外のモーダルの言語化 
• 大規模モデル自体を作るなら 
• 圧倒的大規模なデータが必要 
• 既存大規模モデルの店子になるなら 
• 高品質で独自のデータが必要 
• データのオープン・クローズ戦略


